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บทคดัย่อ 

บทความน้ีนาํเสนอการพยากรณ์ความตอ้งการไฟฟ้าระยะสั้นของระบบจาํหน่ายแรงดนั 22 เคว ี

สถานีไฟฟ้าบา้นไผ ่ของการไฟฟ้าส่วนภูมิภาค เขต 1 (ภาคตะวนัออกเฉียงเหนือ) จงัหวดัขอนแก่น โดยใช้

เทคนิคโครงข่ายประสาทเทียม  ( Artificial Neural Networks ; ANN )ชนิดท่ีมีการแพร่ค่ายอ้นกลบั  (Back-

Propagation Learning Algorithm) ลกัษณะการเรียนรู้แบบมีผูส้อน ( Supervised Learning) และใช้

ความสมัพนัธ์ระหวา่งความตอ้งการพลงังานไฟฟ้าของผูใ้ชไ้ฟ กบัอุณหภูมิสูงสุด – ต ํ่าสุด  มาร่วมวิเคราะห์  

โดยผลการทดลองมีค่าความผดิพลาดเฉล่ียสมับูรณ์( Mean Absolute Percentage Error : MAPE ) ท่ีดีท่ีสุด

เท่ากบั 6.579%  ซ่ึงผลการพยากรณ์เป็นท่ียอมรับไดเ้ม่ือเปรียบเทียบกบัขอ้มูลความตอ้งการไฟฟ้าจริงของ

การไฟฟ้า 

 

คาํสําคญั : การพยากรณ์ความตอ้งการไฟฟ้าระยะสั้น โครงข่ายประสาทเทียม การแพร่ยอ้นกลบั 

 

1. บทนํา 

ปัจจุบนัความตอ้งการไฟฟ้าของประเทศมีแนวโนม้สูงข้ึน ไฟฟ้าซ่ึงถือวา่เป็นส่ิงจาํเป็นในการ

ดาํรงชีวิตประจาํวนัและเป็นปัจจยัพื้นฐานท่ีสาํคญัในการขบัเคล่ือนทางเศรษฐกิจท่ีกาํลงัขยายตวัมากข้ึน การ

พยากรณ์ความตอ้งการไฟฟ้าท่ีน่าเช่ือถือจึงมีความสาํคญัอยา่งมากต่อความมัน่คงดา้นพลงังานไฟฟ้าของ

ประเทศ ดงันั้นไม่เพียงแต่การพยากรณ์ความตอ้งการไฟฟ้าระยะสั้นมาก ระยะปลานกลางและระยะยาว

เท่านั้นท่ีมีความสาํคญั การพยากรณ์ความตอ้งการไฟฟ้าระยะสั้นกมี็ความสาํคญัในดา้นการวางแผนการ

ทาํงานของโรงจกัร( Unit Commitment) หรือการวางแผนการผลิตของโรงจกัรไฟฟ้า( Scheduling and 

Operative Reserve) อีกทั้งยงัเป็นเคร่ืองมือในการตดัสินใจดา้นการพิจารณาการถ่ายเทโหลดใหก้บั

ผูป้ฏิบติังานควบคุมการจ่ายไฟ(Operator) 

ในบทความน้ีไดน้าํเสนอการพยากรณ์ความตอ้งการพลงังานไฟฟ้าโดยสร้างแบบจาํลองการทาํงาน

ของโครงข่ายประสาทเทียมแบบแพร่ยอ้นกลบั( Feed forward Back-Propagation Neural Networks) ซ่ึงเป็น

โครงข่ายประสาทเทียมแบบตอ้งมีผูส้อน(Supervised Learning) และใชส้ภาพอากาศ อุณหภูมิสูงสุด  – ต ํ่าสุด 
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มาเป็นปัจจยัในการวิเคราะห์[1] ซ่ึงขอ้มูลท่ีนาํมาใชใ้นการพยากรณ์น้ี ไดจ้ากความตอ้งการกาํลงัไฟฟ้า(MW) 

ในแต่ละวนัเป็นรายชัว่โมงของการไฟฟ้าบา้นไผ ่จ.ขอนแก่น 

 

2. หลกัการและทฤษฎ ี

2.1 สถาปัตยกรรมของโครงข่ายประสาทเทยีม 

สถาปัตยกรรมของโครงข่ายประสาทเทียมออกแบบโดยใชเ้ทคนิคการเรียนรู้ของโครงข่ายประสาท

เทียม ซ่ึงโดยทัว่ไปจะมีรูปแบบการจดัเซลลป์ระสาทเป็นชั้นๆ( Layer) ประกอบไปดว้ย ชั้นอินพตุ( Input 

Layer) การทาํงานของ Input Layer จะทาํหนา้ท่ีรับขอ้มูลเขา้สู่โครงข่าย , ชั้นซ่อน(Hidden Layer) ทาํหนา้ท่ี

ช่วยในการประมวลผล ซ่ึงในการทาํงานของแต่ละชั้นซ่อนจะถูกกาํหนดโดยการทาํงานของชั้นอินพตุ , ค่า

ถ่วงนํ้าหนกั(weight) และค่าตวัทด( bias) บนความสมัพนัธ์ระหวา่งชั้นอินพตุและชั้นซ่อน , ชั้นเอาตพ์ตุ

(Output Layer) ทาํหนา้ท่ีผลิตผลตอบสนองของโครงข่าย นอกจากน้ียงัมีทรานเฟอร์ฟังกช์นั( transfer 

function) ช่วยในการคาํนวณหาค่าท่ีเหมาะสม 

ทุกๆ นิวรอนในชั้นอินพตุจะส่งสญัญาณไปยงัทุกๆ นิวรอนในชั้นซ่อนแรก และทุกๆ นิวรอนในชั้น

ซ่อนแรกจะส่งสญัญาณไปยงัทุกๆ นิวรอนในชั้นถดัไป จนในท่ีสุดทุกๆ นิวรอนในชั้นซ่อนชั้นสุดทา้ย จะส่ง

สญัญาณไปยงัทุกๆ นิวรอนในชั้นเอาทพ์ตุ ดงัรูปท่ี 1 

รูปท่ี 1 แสดงโครงข่ายประสาทเทียมท่ีมี 2 ชั้นซ่อน มี  1 2, ,......, Rp p p   เป็นอินพตุของโครงข่าย , 
1a เป็นเอาทพ์ตุของชั้นซ่อนท่ี 1 และเป็นอินพตุของชั้นซ่อนท่ี 2, 2a เป็นเอาทพ์ตุของชั้นซ่อนท่ี 2 และเป็น

อินพตุของชั้นขอ้มูลดา้นเอาทพ์ตุ และ 3a  เป็นเอาทพ์ตุของโครงข่าย โดยมี 1 2,f f  และ 3f  เป็น 

ทรานเฟอร์ฟังกช์นั ซ่ึงค่า 1 2,a a  และ 3a  สามารถหาไดจ้ากสมการต่อไปน้ี 

 

 

 

                                   1 1 1 1( )a f W p b= +       (1) 

 

 

    2 2 2 1 2( )a f W a b= +       (2) 

 

 

                                             3 3 3 2 3( )a f W a b= +       (3) 
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    Input                    Hidden layer 1                   Hidden layer 2                         Output  

 

  1p  

 

  

 2p  

 

  

 3p  

 

 

Rp  

 

 

                 

                   1 1 1 1( )a f W p b= +              2 2 2 1 2( )a f W a b= +                 3 3 3 2 3( )a f W a b= +  

                                                   3 3 3 2 2 1 1 1 2 3( ( ( ) ) )a f W f W f W p b b b= + + +  

 

รูปที ่1 โครงข่ายประสาทเทียมท่ีมี 2 ชั้นซ่อน 

 

โดยท่ี 
1W    คือ   ค่าถ่วงนํ้าหนกั(weight) ท่ีเช่ือมระหวา่งชั้นขอ้มูลดา้นอินพตุและชั้นซ่อนท่ี 1 

 2W    คือ   ค่าถ่วงนํ้าหนกั(weight) ท่ีเช่ือมระหวา่งชั้นซ่อนท่ี 1 และชั้นซ่อนท่ี 2 
3W   คือ    ค่าถ่วงนํ้าหนกั(weight) ท่ีเช่ือมระหวา่งชั้นซ่อนท่ี 2 และชั้นขอ้มูลดา้นเอาทพ์ตุ 

1b     คือ    ค่าไบแอสในชั้นซ่อนท่ี 1 

 2b     คือ    ค่าไบแอสในชั้นซ่อนท่ี 2 
3b     คือ    ค่าไบแอสในชั้นเอาทพ์ตุ 

             ในการศึกษาน้ีจะใช ้ Neural Network Toolbox ของโปรแกรม Matlab[2]  ฝึกสอนโครงข่าย

ประสาทเทียม ดว้ย Levenberg-Maquardt Algorithm(trainlm) โดยทดลองใชท้รานเฟอร์ฟังกช์นั ในสมการท่ี 

4-6 สลบักนัใน 1 2,f f  และ 3f เพื่อหาเปอร์เซ็นความผดิพลาดเฉล่ียสมบูรณ์นอ้ยท่ีสุด ( Mean Absolute 

Percentage Error ) หาไดจ้ากสมการท่ี 7      
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linear transfer function (purelin)                                                 

 ( )a n n=                                (4) 

tan - sigmoid  transfer function (tansig) 

             
1( )
1

n

n
ea n
e

−

−

−
=

+
                                                                    (5) 

 log - sigmoid  transfer function (logsig) 

                                                                
1( )

1 na n
e−=

+
                                                                          (6)            

 Mean Absolute Percentage Error (MAPE) 

                                    
1

1 100%
N

real ANN

i real

E EMAPE
N E=

−
= ×∑               (7) 

   

โดยท่ี      ANNE    คือ กาํลงัไฟฟ้าท่ีไดจ้ากโครงข่ายประสาทเทียม(MW) 

   realE     คือ กาํลงัไฟฟ้าท่ีไดจ้ากขอ้มูลของ กฟภ.(MW) 

   N         คือ จาํนวนขอ้มูลท่ีใชใ้นการทดสอบ 

         

2.2 ข้อมูลทีใ่ช้ในการเรียนรู้ของโครงข่ายประสาทเทยีม 

ขอ้มูลท่ีใชใ้นการเรียนรู้ของโครงข่ายประสาทเทียมในการศึกษานั้น ไดใ้ชข้อ้มูลความตอ้งการ

กาํลงัไฟฟ้า(MW)ในแต่ระวนัเป็นรายชัว่โมงของสถานีไฟฟ้าบา้นไผ ่ซ่ึงมีผูใ้ชไ้ฟหลายประเภท เช่น บา้นท่ี

อยูอ่าศยั ,ธุรกิจ, โรงงานอุตสาหกรรม มีปริมาณโหลดสูงสุดประมาณ 30 MW ตั้งแต่วนัท่ี 1 กรกฎาคม – 31 

สิงหาคม 2554 รวมทั้งหมด 62 วนั รวม 1,488 ชัง่โมง และใชข้อ้มูลอุณหภูมิสูงสุด -ตํ่าสุด ในแต่ละวนัของ

กรมอุตุนิยมวิทยา จงัหวดัขอนแก่น ในการศึกษาจะเปรียบเทียบประสิทธิภาพของโครงข่ายประสาทเทียมท่ี

ผา่นการฝึกสอนดว้ยทรานเฟอร์ฟังกช์นั(สมการท่ี 4-6) ในชั้นซ่อนท่ีมีความชนั เท่ากบั 1.0 โดยเง่ือนไขจะ

เลือกค่าเร่ิมตน้ของค่าถ่วงนํ้าหนกัและค่าไบแอสโดยการสุ่มเลือก และในการเรียนรู้ของโครงข่ายประสาท

เทียม ขอ้มูลอินพตุจะมี 22 อินพตุ ดงัแสดงในตารางท่ี 1  
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ตารางที ่1 แสดงอินพตุทั้งหมดท่ีใชใ้นการพยากรณ์[3] 

ท่ี ขอ้มูลการเรียนรู้ โครงสร้างอินพตุ จาํนวนอินพตุ 

1 ชนิดของวนั เลขฐานสอง 3 

2 ช่วงของเดือน เลขฐานสอง 4 

3 ช่วงของเวลา เลขฐานสอง 5 

4 อุณหภูมิสูงสุดเม่ือวาน จาํนวนจริง 1 

5 อุณหภูมิตํ่าสุดเม่ือวาน จาํนวนจริง 1 

6 Load ของเม่ือวาน ณ ช่วงเวลาเดียวกนั จาํนวนจริง 1 

7 Load ของสปัดาห์ท่ีแลว้ ณ ช่วงเวลาเดียวกนั จาํนวนเตม็ 1 

8 Load ตั้งแต่ 6 ชัว่โมงท่ีแลว้ จนถึง 1 ชัว่โมง ท่ีแลว้ ณ ช่วงเวลา

ท่ีพยากรณ์ 

จาํนวนเตม็ 6 

  

จากตารางท่ี1จะเห็นวา่อินพตุท่ีใชใ้นโครงข่ายประสาทเทียมมีหลายรูปแบบ เช่น จาํนวนเตม็

เลขฐานสองเป็นตน้อินพตุท่ีใชแ้ละโครงสร้างของอินพตุท่ีใชใ้นการวิจยั  แสดงดงัในตารางท่ี 2 ถึงตารางท่ี 4 

 

ตารางที ่2 โครงสร้างของอินพตุท่ีเป็นแบบเลขฐานสองตามชนิดของวนั (Day code : DC)[3] 

Day Mon Tue Wed Thu Fri Sat Sun 

DC 1 

DC 2 

DC 3 

0 

0 

1 

0 

1 

0 

0 

1 

1 

1 

0 

0 

1 

0 

1 

1 

1 

0 

1 

1 

1 

 

ตารางที ่3 โครงสร้างของอินพตุท่ีเป็นแบบเลขฐานสองตามช่วงของเดือน (Mont code : MC)[3] 

เดือน โครงสร้างอินพตุ เดือน โครงสร้างอินพตุ 

มกราคม 0001 กรกฎาคม 0111 

กมุภาพนัธ์ 0010 สิงหาคม 1000 

มีนาคม 0011 กนัยายน 1001 

เมษายน 0100 ตุลาคม 1010 

พฤษภาคม 0101 พฤศจิกายน 1011 

มิถุนายน 0110 ธนัวาคม 1100 
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ตารางที ่4 โครงสร้างของอินพตุท่ีเป็นแบบเลขฐานสองตามช่วงของเวลา (Time code : TC)[3] 

ช่วงของเวลา โครงสร้างอินพตุ ช่วงของเวลา โครงสร้างอินพตุ 

01:00 00001 13:00 01101 

02:00 00010 14:00 01110 

03:00 00011 15:00 01111 

04:00 00100 16:00 10000 

05:00 00101 17:00 10001 

06:00 00110 18:00 10010 

07:00 00111 19:00 10011 

08:00 01000 20:00 10100 

09:00 01001 21:00 10101 

10:00 01010 22:00 10110 

11:00 01011 23:00 10111 

12:00 01100 24:00 11000 

  

ในการศึกษาจะใชข้อ้มูลชุดฝึกสอน (Training Patterns) ทั้งหมด 47 วนั (1,128 ชัว่โมง) คือ ตั้งแต่

วนัท่ี 1 กรกฎาคม – 15 สิงหาคม 2554 และใชข้อ้มูลทดสอบ(Test Patterns) ทั้งหมด 15 วนั(360 ชัว่โมง) คือ 

ตั้งแต่วนัท่ี 16-31 สิงหาคม 2554 และใชโ้ครงข่ายประสาทเทียมท่ีมีจาํนวน 2 ชั้นซ่อน[4] ดงัแสดงในรูปท่ี 2 

เม่ือ input  คือ 1) เวลา 2) วนั 3) เดือน 4) อุณหภูมิสูงสุด-ตํ่าสุด 5) ภาระโหลด 24 ชัว่โมงท่ีผา่นมา 6) ภาระ

โหลด 24 ชัว่โมงท่ีผา่นมา ของสปัดาห์ท่ีแลว้  และ 7) ภาระโหลด 6 ชัว่โมงท่ีผา่นมาจนถึงก่อน 1 ชัว่โมง 

ของการพยากรณ์  ขณะท่ี output  คือ ความตอ้งการพลงังานไฟฟ้าท่ีพยากรณ์ 1 ชัว่โมง ซ่ึงมีแนวโนม้ท่ีจะ

สามารถแกไ้ขปัญหาไดดี้กวา่โครงสร้างท่ีมีจาํนวน 1 ชั้นซ่อน และใชร้ะยะเวลาในการเรียนรู้ไดเ้ร็วกวา่

โครงสร้างท่ีมีจาํนวน 3 ชั้นซ่อน โดยท่ีโครงสร้างประสาทเทียมจะมีจาํนวนนิวรอนในชั้นซ่อนท่ี 1 และ 2 

แตกต่างกนัทั้ง 4 กรณี ดงั แสดงในตารางท่ี 5 โดยแต่ละกรณีจะฝึกสอนดว้ยรูปแบบฟังกช์ัน่ถ่ายโอน 

(Transfer function) ของแต่ละชั้นซ่อนท่ีแตกต่างกนัทั้ง 4 กรณี 
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ตารางที ่5 แสดงโครงสร้างของโครงข่ายประสาทเทียมท่ีใชใ้นการศึกษา[1] 

ท่ี จาํนวนนิวรอนในชั้นซ่อนท่ี 1 จาํนวนนิวรอนในชั้นซ่อนท่ี 2 

1 8 3 

2 15 8 

3 30 24 

4 32 28 

 

                   Input                               Hidden layer 1              Hidden layer 2                  Output 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

  

 

 

รูปที ่2 โครงข่ายประสาทเทียมท่ีใชใ้นการพยากรณ์ 

 

3. ผลการทดลอง 

หลงัจากท่ีไดท้าํการทดลองหลายคร้ังโดยการปรับเปล่ียนจาํนวนนิวรอนในแต่ละชั้นซ่อนจากการ

ลองผดิลองถูก( trial and error) และทาํการฝึกสอนโดยใชโ้ครงข่ายประสาทเทียม 3 ชั้น ผลการวิเคราะห์

โครงข่ายประสาทเทียม เม่ือเปรียบเทียบการทดสอบการทาํงานของโครงข่ายจากตารางท่ี 6 รูปแบบ

โครงสร้างของโครงข่ายประสาทเทียมท่ีเหมาะสมกบัการพยากรณ์ความตอ้งการไฟฟ้าของการทดสอบน้ีคือ 

โครงสร้างท่ีใหค่้า MAPE มีค่านอ้ยท่ีสุด คือโครงสร้างท่ีมีจาํนวนนิวรอนในชั้นท่ี 1 และ 2 จาํนวน 8 และ 3 

นิวรอนตามลาํดบั ซ่ึงมีค่า  MAPE  ของขอ้มูลชุดเรียนรู้เท่ากบั 4.932 %  ค่า MAPE ของขอ้มูลชุดทดสอบ
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เท่ากบั 6.579 % และใชท้รานเฟอร์ฟังกช์นัในชั้นซ่อนแรกเป็น logsig ชั้นซ่อนท่ีสองเป็น tansig และชั้น

เอาทพ์ตุเป็น tansig ซ่ึงใชเ้วลาการประมวลผล 0:23 นาที 

 

ตารางที ่6 แสดงผลการเรียนรู้โดยโครงข่ายประสาทเทียมในการพยากรณ์ความตอ้งการไฟฟ้าและฟังกช์นั

ถ่ายโอนท่ีแตกต่างกนั 4 กรณี 

 

ท่ี 

จาํนวน

นิวรอน 

ในชั้นซ่อน 

ท่ี 1 

จาํนวน

นิวรอน 

ในชั้นซ่อน 

ท่ี 2 

รูปแบบฟังกช์นักระตุน้ เวลาท่ีใช ้ MAPE(%) MAPE(%) 

ชั้นซ่อน ชั้นซ่อน ชั้น ในการเรียนรู้ จากการ จากการ 

แรก ท่ีสอง เอาทพ์ตุ (นาที) เรียนรู้ ทดสอบ 

1 8 3 logsig tansig tansig 0:23 4.932 6.579 

2 15 8 logsig tansig tansig 0:46 4.957 7.273 

3 31 24 logsig purelin purelin 5:22 4.834 7.313 

4 32 28 tansig purelin tansig 7:02 4.957 7.557 

 

 

 

 

 

                         ความตอ้งการไฟฟ้าท่ีไดจ้าก กฟภ.                              ความตอ้งการไฟฟ้าท่ีไดจ้ากการพยากรณ์ 

                                                                                   ชัว่โมง 

รูปที ่3 กราฟแสดงค่าเปรียบเทียบระหวา่งความตอ้งการไฟฟ้าจริงกบัความตอ้งการท่ีไดจ้ากการพยากรณ์ ทั้ง 360 ชัว่โมง 
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4.อภิปรายผล 

จากผลการพยากรณ์สามารถนาํมาเปรียบเทียบกบัความตอ้งการกาํลงัไฟฟ้าจริงท่ีไดจ้าก กฟภ . ไดด้งั

แสดงในรูปท่ี 3 จากการเปรียบเทียบผลการพยากรณ์ของโครงสร้างโครงข่ายประสาทเทียม พบวา่จาํนวน

นิวรอนในชั้นซ่อนท่ีมีจาํนวนมาก ไม่ไดท้าํใหค่้าความผดิพลาดเฉล่ียสมบูรณ์( MAPE) ดีข้ึน อาจเป็นผลมา

จากการสุ่มค่าเร่ิมตน้ของค่าถ่วงนํ้าหนกัและค่าไบแอส นอกจากน้ีสามารถจาํแนกปัจจยัท่ีมีผลกระทบต่อการ

พยากรณ์ ในการทดลองไดด้งัน้ี 

1. ลกัษณะโหลด  จากการทดลองพบวา่โครงข่ายประสาทเทียมจะทาํงานโดยอาศยัการหา

ความสมัพนัธ์ของขอ้มูลอินพตุและเอาทพ์ตุ  ดงันั้นหากมีการเปล่ียนแปลขอ้มูลโหลด  โครงข่ายประสาท

เทียมกจ็ะมีแนวโนม้เปล่ียนแปลไปในทิศทางเดียวกนักบัท่ีเปล่ียนแปลงขอ้มูลไป ขอ้มูลการใชโ้หลดจึงเป็น

เพียงส่ิงท่ีแสดงถึงระดบัของการใชพ้ลงังานไฟฟ้าอา้งอิงท่ีสภาวะแวดลอ้มนั้นๆ 

2. เวลา  ถือเป็นปัจจยัท่ีสาํคญัอีกปัจจยัหน่ึง เน่ืองจากลกัษณะการใชพ้ลงังานไฟฟ้าในแต่ละวนัมี

ความแตกต่างกนัออกไปตามช่วงเวลา ในการเรียนรู้ของโครงข่ายประสาทเทียม ท่ีมีรูปแบบของอินพตุท่ี

แสดงถึงเวลาจะทาํใหโ้ครงข่ายสามารถเรียนรู้ถึงสภาพการใชพ้ลงังานไฟฟ้าไดอ้ยา่งมีประสิทธิภาพ 

3. อุณหภูมิ อุณหภูมิเป็นปัจจยัท่ีสาํคญัอีกประการหน่ึงท่ีส่งผลกระทบต่ออตัราการใชก้าํลงัไฟฟ้า 

รูปแบบลกัษณะการใชพ้ลงังานไฟฟ้าของระบบจาํหน่ายจะข้ึนกบัสภาพอากาศ ขณะท่ีอตัราใชพ้ลงังาน

ไฟฟ้าเพิ่มข้ึนหรือลดลงจะข้ึนกบัจาํนวนของผูใ้ชไ้ฟฟ้าท่ีเช่ือมต่ออยูก่บัระบบ 

 

5. สรุปและข้อเสนอแนะ 

การนาํเทคนิคโครงข่ายประสาทเทียมมาประยกุตใ์ชใ้นการพยากรณ์ความตอ้งการไฟฟ้าระยะสั้น

เป็นอีกวิธีหน่ึงในการหาความสมัพนัธ์ของการเปล่ียนแปลงของความตอ้งการพลงังานไฟฟ้ากบั

สภาพแวดลอ้ม โดยอาศยัคุณลกัษณะของโครงข่ายประสาทเทียมท่ีมีความสามารถในการประมวลผลขอ้มูล

ท่ีมีความซบัซอ้น ซ่ึงโครงข่ายประสาทเทียมสามารถเพิ่มประสิทธิภาพในการพยากรณ์ความตอ้งการไฟฟ้า 

เพื่อใหมี้ความถูกตอ้งแม่นยาํมากยิง่ข้ึนไดโ้ดยเพิ่มขอ้มูลค่าตวัแปรสภาพอากาศ เช่น ความช้ืนสมัพทัธ์ ความ

ร้อนสะสม หรือขอ้มูลสภาวะทางเศรษฐกิจ มาเป็นปัจจยัในการพยากรณ์ นอกจากน้ียงัตอ้งพิจารณาถึงขอ้มูล

ในอดีตท่ีนาํมาฝึกสอน ซ่ึงจะตอ้งมีขอ้มูลมากพอ และมีความถูกตอ้ง อยา่งไรกต็ามขอ้เสียของ ANNS คือการ

เลือกโครงสร้างท่ีเหมาะสมของโครงข่ายสาํหรับการฝึกสอนยงัไม่มีวิธีท่ีชดัเจนข้ึนอยูก่บัขอ้มูลท่ีใชฝึ้กสอน

จึงตอ้งใชเ้วลานานในการหาโครงสร้างของโครงข่ายท่ีเหมาะสม  
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